Cahiers Economiques et Sociaux, Volume, 41 N°2

Probabilité de ruine: Outil de vérification du modele des scores
7.

Par

Jiguelle MATUMUENI NSONA"
Félix LUMONANSONI MAKWALA™
Josué LUSILAO LUNGELA ™

Grace MATENTA MAYENGO™™

e ésumé

Cette étude a pour objectif d’établir si la relation normée de la définition de la probabilité de ruine
s’érige en outil de vérification du modele de scores Z dans le secteur bancaire en République
Démocratique du Congo. En s’appuyant sur un échantillon constitué¢ des banques commerciales
qui déploient leurs activités en RD Congo sur une période de 11 ans s’étalant de 2014 a 2024, les
données exploitées sont tirées des états comptables et financiers. L’article conclut qu’il n’est pas
prudent de généraliser la transposition de I’application du modele d’Altman aux banques com-
merciales évoluant en République Démocratique du Congo. Car, ce modele a conduit aux désac-
cords entre les résultats des entreprises industrielles et commerciales cotées en bourse et ceux des
banques commerciales ayant des activités en République Démocratique du Congo. Il recommande
I’adjonction des variables propres aux banques dans le modele original ou réécrit.

Mots clés : Z scores, Probabilité de ruine, faillite, banques commerciales.
Abstract

This study aims to determine whether the standardized formulation of the probability of ruin can
serve as a validation tool for the Z-score model in the banking sector of the Democratic Republic
of the Congo. Using a sample of commercial banks operating in the Democratic Republic of the
Congo over an eleven-year period (2014-2024), the study relies on data extracted from the banks’
accounting and financial statements. The findings indicate that it is not appropriate to generalize
the application of Altman’s Z-score model to commercial banks operating in the Democratic Re-
public of the Congo. Indeed, the model yields results that are inconsistent with those originally
obtained for publicly listed industrial and commercial firms, owing to the specific characteristics
of the banking sector. The study therefore recommends incorporating bank-specific variables into

the original or revised Altman model to improve its predictive performance in assessing the risk of
bank failure.
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0. INTRODUCTION

vant la décennie 2000 jusqu’au-

jourd’hui, nombre d’institutions ban-

caires en Reépublique Démocratique
du Congo ont fait faillite. Il s’agit de : African
Trade Bank (ATB), Banque a la confiance d’or
(BCO), Banque Congolaise du Commerce Ex-
térieur (BCCE), Banque Continentale du Congo
(BCOC), Banque de Commerce et de déve-
loppement (BCD), Banque de Credit Agricole
(BCA), Compagnie Bancaire du Commerce et
de Crédit (COBACC), First Bank Congo Cor-
poration (FBCC), Nouvelle Banque de Kinshasa
(NBK), Ryad Banque (RB), Union des Banques
Congolaises (UBC), Banque Continentale du
Zaire (BCOZ), Minig Bank of Congo (MBC),
Cruche Banque, Banque Internationale pour
I’Afrique au Congo (BIAC), First Internatio-
nal Bank (Fibank). Aucun des fonds déposés
sont remboursés ni indemnisé€s aux €pargnants.
Dans le méme lot sont aussi regroupées beau-
coup d’initiatives de rémunération des dépots a
la PONZI comme celles de Bindo, Masamuna,
Madova (Muadimanga Ilunga, E., 2016 : 17).
Ces cas frisent 1’escroquerie.

Actuellement, les dysfonctionnements pro-
fonds des institutions financieres, les réformes
mong¢taires, la pénurie persistante des billets
de banque, la dépréciation constante du franc
congolais, I’écart de parit¢ entre le taux de
change de rue et celui des cours indicatifs des
banques, les promesses de rémunération des dé-
pOts aux taux irréalistes, nous ont conduit a cal-
culer les scores Z et a estimer la probabilité de
ruine.

La problématique de cet article est de savoir si la
probabilité de ruine estimée se rapproche de la
zone du score Z calculé. L’objectif de cet article
est d’établir si la relation normée de la définition
de la probabilité de ruine s’érige en outil de ve-
rification du modele de scores Z. Il sied de noter
que la relation normée releve de la loi normale
en statistique mathématique.

Dans I’hypothese ou la zone de la faillite pro-
bable voire celle de mise sous surveillance de la
banque représenterait le niveau de la probabilite
de ruine ¢leve, la vérification empirique mon-
trerait I’objectif énonce précédemment.

Sur I’ensemble des banques, deux types de
calculs ont ét¢ effectués. Ces méthodes de calculs
sont : le scores Z et la probabilité de ruine.

Hormis I’introduction et la conclusion, cet article
aborde trois sections dont la premiere porte sur
les théories mobilisées. L’approche meéthodo-
logique concerne la deuxieme section. L’¢tude
empirique qui concerne la troisieme section
porte sur les banques commerciales congolaises.

1. Littérature sur la probabilité de ruine et le
modéle des scores Z

1.1. Théories mobilisées

Cinqg grandes théories servent de référence a la
présente €tude, a savoir : théorie du risque, théo-
rie du portefeuille, théorie d’asymeétrie d’infor-
mation, théorie du signal, théorie d’agence et
théorie des colits de transaction.
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Théories Auteur principal

Idées principales

Pertinence de la

théorie

Principales Limites

Théorie durisque |Markowitz (1952),
Douglas W. Dia-
mond et Philip H.

Dybvig (1983).

La valeur de la banque dépend de la va-
leur de ses actifs par rapport a ses dettes
(fonds propres = option d’achat). Les
actionnaires ont une option sur les ac-
tifs de la banque c’est-a-dire, si la valeur
des actifs > dettes — ils gagnent et si la
valeur des actifs < dettes — ils perdent
seulement leur capital (responsabilité li-
mitee). La garantie des dépots peut inciter
les banques a : prendre plus de risques et
augmenter D’effet de levier. Cette situa-
tion crée un probleme d’aléa moral. Le
risque bancaire peut €tre estime a partir
de : la volatilité des actifs et niveau d’en-
dettement.

Explique les pa-
niques  bancaires
et les crises systé-
miques. Role des
banques centrales
(préteur en dernier
ressort). Mise en
place des ratios pru-
dentiels (Bale I, II,
IIT). Gestion interne
du risque bancaire,
lien avec la défail-
lance bancaire.

Sous-estimation
du risque systé-
mique global (in-
terconnexion ban-
caire). Néglige les
facteurs  macroé-
conomiques (re-
cession, inflation).
Ne prend pas en
compte le risque
moral induit par
I’assurance-dépots.
Les modeles théo-
riques ne capturent
pas enticrement la
complexité des dif-
férentes crises.
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Théorie du porte-|{Markowitz (1952) |Son idée centrale est la diversification op-|La théorie est tres|Vision microécono-
feuille timale. Pour lui, I’investisseur doit choi-|importante pour [mique limitée, Ina-
sir de manicre optimale son portefeuille |comprendre et pré-|daptation au risque
efficient en fonction du couple « rende-|venir la faillite des|{de crédit bancaire,
ment-risque », et que le risque ne doit pas|banques commer-|Absence de prise en
étre analysé¢ individuellement, mais au ni- | ciales, car elle met|compte de la régle-
veau du portefeuille global. I’accent sur la ges-|mentation bancaire,
tion du risque et la|Neégligence du
diversification des|risque de liquidite,
actifs. Une banque|Mesure incomplete
accorde des crédits|du risque et Hypo-
et réalise des pla-|thése de normalité
cements.  D’apres |des rendements
I’auteur, le risque ne
doit pas étre analy-
s¢ credit par credit,
mais sur I’ensemble
du portefeuille d’ac-
tifs de la banque.

Théorie du signal | Spence (1973) Dans un contexte d’asymétrie d’informa- [Elle permet aux |Cottéleveé dusignal,
tion, les agents mieux informés peuvent|banques et aux in-|Signal ambigu ou
envoyer un signal crédible pour révéler|vestisseurs de trans- [trompeur, Asymeé-
leur qualité. Une banque peut maintenir | mettre des informa- [trie  d’information

un niveau ¢leve de capital pour signaler
sa solvabilite.

tions crédibles sur
leur solidité finan-
ciere et leur niveau
de risque.

persistante, Incapa-
cit¢ a prévenir les
crises systémiques,
Comportement mi-

métique,  Deépen-
dance a la confiance
du marché
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Théorie d’agence

Jensen, M. C., &
Meckling, W. H.
(1976)

I[Is formalisent le concept des colts
d’agence et des conflits d’intéréts entre
principal et agent. Une banque est vue
comme ¢tant un ensemble de contrats
entre différentes parties (actionnaires, di-
rigeants, créanciers). D’un coté, les diri-
geants peuvent prendre des risques ex-
cessifs. Et de I’autre coté, les actionnaires
peuvent également prendre des risques au
detriment des déposants. Ceci peut contri-
buer a la faillite bancaire.

La théorie d’agence
est importante dans
la prédiction de la
faillite bancaire car
elle montre que
les conflits d’inté-
réts entre dirigeants,
actionnaires et dé-
posants peuvent
conduire a une prise
de risque excessive,
augmentant la pro-
babilit¢ de défail-
lance bancaire.

: | principal-agent

Difficult¢é a conce-
voir des contrats par-
faits. Se concentre
sur les relations
in-
ternes. Risque mo-
ral et comporte-
ments opportunistes
persistants.  Insuf-
fisance face aux
crises systémiques
(explique bien les
conflits individuels
mais pas les défail-
lances globales du
systéme bancaire).

Cahiers Economique et Sociaux (2026)

96




Matumeni, N. J. et al., (2026).

Théorie de contrat

Holmstrom (1979)
et Oliver Hart &
Moore (1990)

Dans un contexte ou les actions des agents
ne sont pas parfaitement observables
(asymétrie d’information), il existe un
probléme d’aléa moral (moral hazard).
Les contrats doivent étre congus pour ali-
gner les intéréts de 1’agent et du principal,
malgré I’impossibilité d’observer toutes
les actions.

Une banque avec
de mauvais contrats
et incitations est
plus vulnérable aux
crises, méme si les
conditions  €cono-
miques sont nor-
males. La théorie
des contrats permet
d’identifier les si-
gnaux avant fail-
lite tels que : gou-
vernance faible ou
inefficace, contrats
incomplets ou mal
congus, incitations
mal alignées pour
les dirigeants et
prises de risque non
surveillées.

La théorie suppose
que tous les agents
sont rationnels et
prennent des déci-
sions optimales se-
lon les contrats.
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Théorie des couts de
transaction

Coase R. H. (1937)
et Williamson,
(1975)

Une firme existe parce qu’elle recourt au
marché engendrant des cofits de transac-
tion (recherche d’information, négocia-
tion, contractualisation et contréle des
contrats).

Dans le secteur ban-
caire, cette théorie
est particulicrement
pertinente car, 1’ac-
tivité bancaire re-
pose sur la gestion
de contrats finan-
ciers souvent com-
plexes et risqués.
Elle constitue un
fondement théo-
rique, socle pour
comprendre : I’in-
termédiation finan-
cicre, la gouver-
nance bancaire, la
gestion du risque et
la stabilité du sys-
teme bancaire

Difficulté de mesure
empirique. Néglige
I’innovation finan-
ciecre et technolo-
gique. Insuffisance
face aux crises ban-
caires. Sous-estima-
tion du rble de la
réglementation ban-
caire. Vision trop
centrée sur la mini-
misation des couts.
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1.2. Revue des études empiriques

Tableau 2. Synthese des études empiriques

Auteur (année) Echantillon Approche Principaux résultats
Stephie & Hong (2023)  Rawbank (RDC) Etude empirique (cas) Importance des pratiques
de gestion du crédit et du
contrdle du deéfaut.
Tsakala Musamu et al. Banques RDC (panel) Mod¢le Z-score Le risque de crédit réduit
(2025) significativement la per-
formance bancaire.
Mayembe Bin Mastaki Systeme bancaire RDC  Analyse  économico-fi- L’asymétrie  d’informa-
(2022) nancicre tion accroit le risque de
credit.
Kavunga (2020) Rawbank (RDC) Analyse empirique Le risque de crédit est le
principal risque bancaire.
Berger & DeYoung (1997) Banques  commerciales Econométrie de panel Mauvaise qualité des préts
USA — 1nefficacité bancaire —
hausse du risque.
Keeton & Morris (1987) Banques USA Analyse empirique des Les pertes de crédit dé-
pertes pendent de la conjoncture
¢conomique et de la ges-
tion.
Altman (1968) 66 entreprises (USA) Analyse  discriminante Les ratios financiers pré-
multiple (ADM) disent le défaut et la dé-
faillance
Ohlson (1980) 105 entreprises en faillite Modele logit Le deéfaut est probabili-
(USA) sable a partir des données
financieres
Dietsch & Petey (2003)  PME France/Allemagne  Modélisation statistique  Le risque de défaut dé-

pend de la structure finan-
ciere.

Jiménez & Saurina (2006)

Banques espagnoles

Econométrie (panel)

Le cycle économique in-
fluence fortement le risque
de crédit.

Nkusu (2011)

Banques (26 pays)

Analyse macroécono-

mique

La crise économique
accroit fortement les
créances douteuses.

Louzis, Vouldis & Me-
taxas (2012)

Banques grecques

Mod¢le économétrique

NPL influencés par PIB,
chomage et taux d’intérét

Klein (2013) Banques Europe centrale Analyse panel Facteurs macroécono-
et orientale miques et bancaires ex-
pliquent le risque de cré-

dit.
Mogga (2018) Banques commerciales Analyse empirique La gestion du risque de
(Soudan du Sud) crédit améliore la perfor-

mance bancaire.

Source : auteurs sur la base de la litterature
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La littérature bancaire sur la prédiction de fail-
lite s’appuie sur des travaux empiriques et théo-
riques majeures, notamment ceux d’Altman
(1968), Ohlson (1980), Berger et DeYoung
(1997). Dans le contexte actuel de la République
Démocratique du Congo, 1’é¢tude de Stephie et
Hong (2023) ainsi que celle de Tsakala et al.
(2025) mettent en évidence les expositions des
banques a la zone de faillite probable du score Z
d’Altman.

Approche méthodologique

L’¢échantillon retenu dans cette réflexion est
constitu¢ des banques commerciales qui dé-
ploient leurs activités en RD Congo. Les données
exploitées sont tirées des états comptables et fi-
nanciers, c’est-a-dire les bilans et les comptes
de résultats en dollars américains. Ces informa-
tions comptables sont collectées sur une période
de 11 ans s’¢talant de 2014 a 2024. Sur le plan
méthodologique, nous nous sommes appuy¢és
sur la technique documentaire pour la collecte
de donnges.

Nous avons opté pour le choix raisonné de notre
¢chantillon parce que la taille de la population
est faible, selon la théorie des tests statistiques.
En conséquence, la taille de 1’échantillon est
¢gale a celle de la population.

En déduisant les intéréts dus aux créanciers et
I’impo6t sur les bénéfices des sociétés du résultat
d’exploitation avant intéréts, on obtient le béné-
fice net, distribuable aux actionnaires, qui a un
caractere aléatoire. Le risque associ€ a la nature
aléatoire du bénéfice net dépend de deux effets :
le risque opérationnel et 1’effet du financement.

(reAT — bB)(1 — Ts)

En fait, la fonction de répartition de la variable
aléatoire bencfice net dépend du montant des
intéréts a payer. Ces derniers, a leur tour, sont
fonction, a total constant des actifs, de la struc-
ture financiere de la firme ou du levier financier
ou encore de la dette. Il s’agit en définitive du
risque financier.

L’expression de I’effet du levier permet d’étu-
dier la distribution de la rentabilité des actifs et
celle de la rentabilité des capitaux propres. Elle
montre la relation qui lie le taux de rentabilité
des actifs au taux de rendement des capitaux
propres.

Le levier financier influence, en avenir certain,
la rentabilité des capitaux propres, CP. L’exploi-
tation de la firme présente le tableau (Lumonan-
soni, 2021) ci-apres :

un rendement re (la rentabilit¢ d’exploitation ou
la rentabilit¢ ¢conomique) s’obtient des actifs
AT ;

la dette a long et moyen termes B oblige le paie-
ment d’un intérét b ;

AT=B+CPet

le taux TS impose le flux annuel de bénéfice ré-
alis¢ dont le montant net s’¢leve a : F = (re AT
- bB)(1-TS).

En rapportant ce montant de bénéfice net a un
franc congolais investi par les actionnaires ou
propriétaires, on obtient ci-apres la rentabilité rf
ou p des capitaux CP, soit :

[(re — b)B +reCP](1—Ts)

CP

[(re — D)X\ +re](1 —Ts)

rf=p= P
avec: \ = ® _ B =
"7 CP AT -B

ration caracteristique de la structure financiere
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L’¢étude du risque porte sur la distribution de
probabilités associée a p ainsi qu’a re (les deux
variables aléatoires de 1’équation de la rentabili-
té des capitaux propres) et nous place, en consé-
quence, dans 1’avenir incertain.

Divers parametres peuvent caractériser une dis-

tribution de probabilités. La moyenne et 1’€cart-
type suffisent géneralement quand les lois de
probabilités choisies sont normales. Le risque
operationnel d’une firme dont le montant d’ac-
tifs s’¢leve a AT, sera caracterise par la moyenne
re et I’écart-type ore. La distribution de re pré-
sente les parametres ci-apres :

—  Résultat d’exploitation avant interet et impot

AT

— 0 Reésultat d’exploitation avant interet et impot

AT

p=[re + \(re — b)|(1 - Ts) et

0p =0r (1 +A)(1—Ts).

La probabilité de ruine P(R) ou la probabilité de
faire faillite est celle qui fait que \bar{\rho }\leq
0 soit P(R) = probabilité \left[\bar {\rho }\leq 0\
right] dans la période. Car, le fait d’avoir p in-
férieur a une certaine valeur critique, en avenir
probabilisable, veut signifier que la firme n’est
pas a mesure de pouvoir payer les intéréts b sur
la dette B et ne bénéficie pas de possibilités de
concours financiers a court terme.

Dans le cas contraire, une firme qui fait des défi-
cits successifs, n’est pas mise en faillite. Car, elle
arrive a faire aboutir en sa faveur des contrats
d’emprunts ou encore a obtenir des subventions
ou méme des aides a court terme. Si la renta-
bilité des capitaux investis est ¢gale a -100%,
la faillite fera subir aux actionnaires ou propri¢-
taires une perte égale a leur mise (proportion du
montant des fonds propres investis).

La probabilité de ruine que ;’on caractérise par

p

le coefficient de variation £ est a la fois une
fonction croissante de A et un élément détermi-
nant pour apprécier le risque financier. Quand
P suit une loi normale, la P(R) est une fonction
croissante du coefficient de variation 2. On ob-
tient donc ce rapport : P

(I +A)
re + A (r_e — b)

En normalisant la variable al€atoirep, nous trou-
vons :

Op
0

Par ailleurs, a I’aide de la technique statistique
d’analyse discriminante (Lumonansoni, 2021 ;
Lumonansoni, 2018), on peut calculer sur n’im-
porte quelle firme ou institution financiere, le pa-
rametre couramment appelé le Z-score. Le mo-
dele des scores Z utilise des ratios comptables
pour la prédiction des défaillances des firmes.
Il permet de prédire la faillite des firmes ou des
banques sur la base de I’équation originale ci-
apres formulée par ALTMAN en 1968 et réeé-
crite par COLLONGUES en 1976, par CONAN
et HOLDER en 1978 ainsi que par la Banque de
France en 1982, etc, soit :

7=6,56 X1 +3,26X2 + 1,05X3 + 6,72X4 avec
X 1= fonds de roulement net/actifs totaux,
X2= bénéfices reportés cumules/actifs totaux,

X3=bénéfices avant intéréts et impdts/total des
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actifs, et 1,23<7<2,90 : zone de surveillance de la

soci€té, zone grise : la société est a surveiller ;
X4=valeur comptable des fonds propres/total 5

des passifs. 7<1,23 : zone de faillite probable, une pre-
diction de faillite : la probabilité d’un probleme

L’interprétation de I’indice de faillite se présente : N
financier est tres ¢élevee.

ainsi :
3. Etude empirique sur les banques com-

7>2.90: zone quasiment hors faillite pour . .
merciales congolaises

I’entreprise; une probabilité¢ négligeable de fail-
lite : I’entreprise risque moins de faire défaut; Le tableau n°3 présente les probabilit€s de ruine

et les Z scores des banques des bilans.

Tableau 3. Probabilités de ruine

Banques P(R) Z. score et zone

Equity Bank Congo  0,00% -0,30 Zone de faillite probable
BCDC 0,00% -0,28 Zone de faillite probable
EquityBCDC 2,28% 2,16 Zone de surveillance
Rawbank 0,00% -1,17 Zone de faillite probable
TMB 9,87% -0,29 Zone de faillite probable
FIRSTBANK 11,41% 1,41 Zone de surveillance
ACCESS BANK RDC 0,00% 0,14 Zone de faillite probable
UBA RDC 0,10% -0,08 Zone de faillite probable
ECOBANK 0,00% -2,80 Zone de faillite probable
Citibank Congo 0,00% 0,23 Zone de faillite probable
STANDARD BANK  0,08% 0,99 Zone de faillite probable
AFRILAND  FIRST 56,23% 0,33 Zone de faillite probable
BANK

BOA 13,38% 0,71 Zone de faillite probable
BGFIBank RDC 0,22% -3,29 Zone de faillite probable
Sofibanque 5,69% 1,40 Zone de surveillance
Solidaire banque 0,00% 1,75 Zone de surveillance
Byblios 98,93% 1,46 Zone de surveillance

Source : Auteurs a partir des données des annexes.

Les probabilités de ruine ne confortent pas les Z
scores calculés, ce qui €pouse les critiques for-
mulées contre les ratios d’Altman, a I’exception
d’Afriland first bank. Les calculs statistiques de
la probabilité de ruine suivent la logique mathé-
matique. En appliquant le modele de scores Z
dans les banques, il est évident de souligner que

les fonds de roulement n’occupent pas une place
centrale comme c’est le cas en finance d’en-
treprise. La discordance entre la probabilité¢ de
rune et le score Z est due au fait que 1’équilibre
financier dans une institution financiere se réa-
lise principalement par la compensation entre
les opérations de clientele avec celles de tréso-
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rerie et interbancaire. Les opérations sur titres
contribuent aussi a 1’équilibre général dans les
¢tablissements de grande taille.

4. Conclusion

L’analyse factorielle discriminante qui a conduit
au modele des scores Z d’Edward 1. Altman a
¢té appliquées sur les entreprises industrielles et
commerciales cotées en bourse. La probabilité
des résultats vérifie les zones des scores obte-
nus. La méme comparaison dans les banques
déployant leurs activités en République Démo-
cratique du Congo ne donne pas les mémes r¢-
sultats obtenus dans les entreprises industrielles
et commerciales cotées en bourse. De ce qui
précede, il parait difficile de transposer 1’étude
D’Altman en finance d’Entreprise dans la ges-
tion bancaire. Nous recommandons 1’adjonction
des variables propres aux banques dans le mo-
dele original ou réecrit.
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ANNEXE
1. Equity Bank Congo
Années Résultat Net Total des Actifs ~ Capitaux Propres Actifs courants Passifs courants
2014 10 300 60 160 240
2015 11 330 65 180 270
2016 11 350 70 200 300
2017 14 400 80 220 340
2018 16 450 90 260 380
2019 18 500 100 300 420
2. EquityBCDC
Années Résultat Net Total des Actifs ~ Capitaux Propres Actifs courants Passifs courants
2020 4 2400 350 1200 2000
2021 40 2800 420 1400 2300
2022 60 3300 520 1700 2800
2023 75 3800 650 2000 3300
2024 90 4500 750 2400 3800
3. Rawbank
Années Résultat Net Total des Actifs Capitaux Propres Actifs courants  Passifs courants
2014 48 1650 185 328 850
2015 52 1900 210 420 1000
2016 45 2100 225 520 1150
2017 50 2350 245 660 1350
2018 58 2700 270 760 1600
2019 65 3100 300 853 1850
2020 60 3300 320 1040 2100
2021 70 3600 350 1680 2400
2022 82 4000 390 1960 2800
2023 95 4500 440 2024 3300
2024 105 5000 500 2476 4500
4. TMB
Années Résultat Net Total des Actifs ~ Capitaux Propres Actifs courants  Passifs courants
2014 10,67 650 78 280 450
2015 6,16 780 95 340 540
2016 0,63 820 100 360 570
2017 9,75 880 110 390 610
2018 12,98 897 120 400 630
2019 14,19 1050 140 470 740
2020 0,9 1200 150 540 840
2021 7,7 1450 180 650 1000
2022 19,14 1700 220 760 1200
2023 47 1820 250 820 1300
2024 80,6 2000 300 900 1450
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4. BCDC
Années Résultat  Total des Actifs Capitaux Actifs courants Passifs courants
Net Propres
2014 11 1200 150 600 850
2015 12 1300 160 650 900
2016 11 1400 170 700 1000
2017 14 1600 190 800 1100
2018 16 1800 210 900 1300
2019 18 2000 230 1000 1500
5. First Bank
Années Résultat Net Total des Actifs Capitaux Propres Actifs courants Passifs courants
2014 0,2 130 18 85 78
2015 0,8 160 22 105 95
2016 2,5 210 28 135 120
2017 5,2 280 40 180 160
2018 0,1 300 38 195 85
2019 2 340 42 220 205
2020 3,5 380 48 245 230
2021 8 450 60 300 280
2022 15 600 80 420 390
2023 30 850 110 600 560
2024 31 900 120 630 590
6. Access Bank
Années Résultat Net Total des Actifs  Capitaux Propres  Actifs courants Passifs courants
2014 0,9 120 15 45 50
2015 1,2 150 18 55 65
2016 1,5 180 22 70 85
2017 2 230 26 90 110
2018 2,5 280 32 110 140
2019 3,5 350 38 140 180
2020 4,5 420 45 170 230
2021 6,5 600 60 240 320
2022 8 750 80 300 380
2023 5,5 900 95 350 450
2024 9,4 1100 120 420 520
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7. UBA RDC
Années Résultat Net Total des Actifs Capitaux Propres Actifs courants  Passifs courants
2014 2,6 52 6 21,8 28,6
2015 3,1 70 8 29.4 38,6
2016 3,6 92 11 38,6 50,3
2017 4,2 120 14 48 65
2018 5 155 19 62 83,8
2019 5,8 195 23 78 105,3
2020 5,5 225 27 85,5 121,7
2021 6,3 260 31 98.8 140,3
2022 7,2 310 37 108,5 167,5
2023 8,1 360 43 126 194
2024 9 420 50 147 227,5
8. Ecobank
Années Résultat Net Total des Actifs Capitaux Propres Actifs courants Passifs courants
2014 4,6 250 30 165 220
2015 4,2 265 32 175 260
2016 3,9 255 31 168 300
2017 4,5 280 34 185 340
2018 5,3 320 38 210 380
2019 6,1 370 43 245 420
2020 4,8 360 42 235 460
2021 5,6 395 46 260 520
2022 6,4 430 50 285 590
2023 7,2 470 55 310 660
2024 8 510 60 335 740

9. CitibankCongo

Années Résultat Net Total des Actifs Capitaux Propres Actifs courants  Passifs courants
2014 5 165 23 110 125
2015 5,5 180 26 120 140
2016 6 195 28 130 155
2017 6,5 210 30 140 165
2018 7 225 32 150 180
2019 8 240 35 160 195
2020 7 230 34 155 190
2021 8 240 36 160 200
2022 9 250 38 170 210
2023 11 260 40 180 220
2024 10 263 42 185 225
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10. Standard Bank

Total des Ac-

Passifs cou-

Années Résultat Net ) Capitaux Propres Actifs courants
tifs rants
2014 2,5 350 40 120 100
2015 2,9 400 45 140 118
2016 2,3 450 43 130 115
2017 2 500 42 125 110
2018 2,8 550 48 150 130
2019 3,5 600 55 180 155
2020 2,7 650 52 200 165
2021 4,1 700 60 240 200
2022 5,7 850 72 300 250
2023 8 1000 85 360 300
2024 13 1100 105 450 360
11. Afriland First Bank
Années  Résultat Net Total des Actifs  Capitaux Propres  Actifs courants Passifs courants
2014 7,5 450 63 207 159,2
2015 6,8 520 70 234 187,2
2016 6 580 75 255,2 212,7
2017 5,2 620 76 266,6 231,8
2018 4,5 650 72 266,5 2423
2019 3,8 670 67 268 255,2
2020 1,5 640 55 2432 2432
2021 -5 600 30 210 221,1
2022 -18 520 5 156 183,5
2023 -32 450 -40 112,5 150
2024 -45 380 -100 76 116,9
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12. Bank of Africa RDC

Années Résultat Net Total des Actifs Capitaux Propres Actifs courants  Passifs courants
2014 -1 240 18 110 105
2015 0,5 280 22 125 120
2016 1,2 310 25 135 130
2017 1,5 340 28 145 140
2018 2,5 380 32 165 160
2019 3,5 430 38 190 185
2020 1,3 450 39 205 195
2021 5,5 520 45 235 225
2022 10 620 55 280 270
2023 12,5 720 65 330 320
2024 15 850 80 390 380
13. BGFI Bank
Années Résultat Net Total des Actifs Capitaux Propres Actifs courants  Passifs courants
2014 0,3 260 20 80 230
2015 2 320 23 100 290
2016 3,5 400 27 130 370
2017 5 480 32 160 440
2018 6,5 560 38 190 510
2019 8 650 45 220 600
2020 6 720 50 260 670
2021 7,5 780 56 240 710
2022 9 860 63 280 780
2023 11 950 72 320 860
2024 13 1050 82 360 940
14. Sofibanque
Années Résultat Net Total des Actifs  Capitaux Propres  Actifs courants  Passifs courants
2014 4,46 161 24,8 118,9 101,8
2015 4,85 214 29,6 156,7 137,5
2016 9,08 301 38,9 221,5 197,6
2017 5,97 392 45,7 286.4 256,3
2018 12,38 515 58,4 376,8 341,7
2019 -2,71 603 55,1 435,7 405,2
2020 4,44 548 61,3 398,6 362,8
2021 7,28 605 73,5 4472 406,9
2022 41,92 1101 121,4 806,9 742,3
2023 27,8 993 148,9 731,4 665,8
2024 29,5 1335 182,6 986,2 901,7
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15. Solidaire Banque

Années  Résultat Net  Total des Actifs ~ Capitaux Propres Actifs courants Passifs courants
2019 1,2 96 13,5 54 42
2020 1,5 108 14,8 61 48
2021 1,9 122 16,4 69 55
2022 2,4 139 18,7 79 63
2023 2,8 156 21,1 89 72
2024 3,2 174 24 101 81
16. Byblios RDC
Années Résultat Net Total des Actifs  Capitaux Propres Actifs courants Passifs courants
2014 -0,7 86 10,8 46 36
2015 -0,5 92 11,2 49 39
2016 -1,1 88 10,5 47 38
2017 -1,4 84 9,8 45 37
2018 -0,8 89 10 46 36
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